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Processus de construction
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Le « nuage arboré », pour quoi faire ?
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Exploration de corpus avec TreeCloud

‘ * Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des
corpus ‘ COrpus mots fréquents dans I'arbre
textuel | - ~__—— -Examinerle voisinage de mots
ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :
e Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus
 extraire le contexte dans le corpus de certains

mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus
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Méthode : interpréter les regroupements
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Nuage arboré globaux des 60 mots les plus fréquents dans Cinna de Corneille (distance
Liddell, fenétre de largeur 20), colorés chronologiquement (rouge au début, bleu a la fin)



Méthode : voisinage des mots fréquents

CESAN pouvair

Sang " 2K LE

vair: grand
Selgneur _
peine
atat
donner
lien  esprit
Al
——T-T)]
rome
ardre
dieu
Maurir "-."'iE
maitre
ami
aime
auguste
tyran wois
mort CoeLr
i haine
R faweur
pere
Ermilje venger
PEe o

ami=

qloire

ArTour
WEITL
digne

; empire
ciel . mains
jour
donne

avis

dessein

encor3mEe
généreux
trepas
bonheur
honneur
caup

Amstutz & Gambette, JADT 2010

Nuage arboré globaux des 60 mots les plus fréquents dans Cinna de Corneille (distance
Liddell, fenétre de largeur 20), colorés chronologiquement (rouge au début, bleu a la fin)



Méthode : voisinage des mots fréquents

CESAN pouvair

vair: grand cinna .
SAnNGg FrEX1me
ami=
SelgneLr _ gloire
peine AlTIoLr
atat
laic CHITIE Hse 3:3 n:-:
donner a _
lien  esprit ciel Efmipir e
ma”-l ju:uur main=
oo ] seul
——— donne
avis
-:iessein
dalme
ardre Er:“:,m
dieL Jenenauy
] trepas
MOourIr vip bonheur
maitre honneur
ami caup
aime
auguste
tyran wois
mort CoeLr
i haine
R faweur
pere
Ermilje venger
PEe o

Amstutz & Gambette, JADT 2010

Nuage arboré globaux des 60 mots les plus fréquents dans Cinna de Corneille (distance
Liddell, fenétre de largeur 20), colorés chronologiquement (rouge au début, bleu a la fin)



Méthode : voisinage des mots fréquents

CESAN pouvair

voir| arand cinna Amstutz & Gambette, JADT 2010
sang g maxime
amis
seigneur gloire
fat peine Armour
donner ans _
mam = ciel - T
jour
Sibege ] seul
——— donne
avis
dezsein
ardre encordfme
dig L ; généreux
ol I:u:-nheurrepaS
maitre vIE honneur
ami caup
airme
auguste Spécificités d'emploi de « Rome », « liberté »
wois H HY of 4
tyran oor coaUr et « empire »,_chez les dlffergnts
. haine personnages de Cinna, selon Lexico3
R faweur ; ; : " : : | ' i
. A e R I P I Rome
N peEre ) ] i 5 ] ; 5 ] i 0 liberté
Emilie venger % 1 II """" T A T T DR T i empire
Perte o 3 : | ' : : : ! : !
e ] SRk ERCEEEEE R

r————————————— e L L
Auguste  Cinna Emilie  Euphorbe Evandre Fulvie Livie Maxime Polyclete
Zoom+  Foom- === Effacer

Fréguence (¥ relatives { absolues Specificités



Méthode : voisinage des mots fréquents

CESAN pouvair

vair: grand
sang
Selgneur _
peine
atat
donner
lien  esprit
ngk=l
libets  SeUl
rome
ardre
dieL
MOaLFIr "-."'iE
maitre
ami
aime
auguste
tyran wois
mort CosUr
; haine
R faweur
pere
gtmilje venoger

perte o

AL

amis

qloire

ArTour
WEITL
digne

; empire
ciel . mains
jour
donne

avis

dessein

encor3mEe
généreux
trepas
bonheur
honneur
caup

Amstutz & Gambette, JADT 2010



Méthode : voisinage des mots fréquents

CESAN pouvair _
vt grand cinna l Amstutz & Gambette, JADT 2010
sang e
SelgneLr _ gloire
tat peine Armour
lnis cﬁr?we nse l‘;e W
donner ans _
lien  esprit ciel Efmipir e
main juur mdain:
liberts  SeL donne
rome i
-:iessein
ardre encordme
dig L généreux
] trepas
FHoLFir ; banheur
maitre vIE honneur
ami caup
aime
auguste
tyran wois
mort CoeLlr OOOOOOOEO0 D000000000 ROO0OmO000 O000000000 O00OoO0000dd 50
hai OO0O0O0O0O0O000O00 0000000000 O0OO0O0O0O0O0O00 00OmeOO00O0mO0 OO0
aine . . .
faveur Carte des sections Lexico3 et contextes de « amis »
nere dans les paroles d'Auguste dans Cinna
emilie venger
pette 1. Voila, mes chers amis, ce qui me met en peine.
ot 2. Quoi ! mes plus chers amis ! quoi ! Cinna ! quoi ! Maxime !
3. Reprenez le pouvoir que vous m'avez commis, Si donnant des sujets il 6te les amis
4. Soyons amis, Cinna, c'est moi qui t'en convie
5. Il nous a trahis tous ; mais ce qu'il a commis Vous conserve innocents, et me rend mes amis.



Exploration de corpus avec TreeCloud

‘ * Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des
corpus ‘ COrpus mots fréquents dans I'arbre
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corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : voisinage des verbes

Corpus : réponses a des questions ouvertes a des professionnels de la santé sur le
parcours de santé des personnes agées dans les Alpes de Haute-Provence

Suggestions d’améliorations :

coordination

sante

parcours
50iNs

ameliorer

maintien
accuei

ﬂl’

développer @ 3 e R o

Pr T"'l!n.D:"

aide -
domicile P. Gren|er—T|sserand et

I'équipe projet de la DT 04



Méthode : voisinage des verbes

Corpus : réponses a des questions ouvertes a des professionnels de la santé sur le
parcours de santé des personnes agées dans les Alpes de Haute-Provence

Suggestions d’améliorations :

sante

parcours
50iNs

m; ;EIEI'I

accuei

Cdevelopper>

aide

coordination

ameliorer

domicile

ﬂl’

B ¥ lpince Risponale de Sant
Pran 'r-' A.pf.-" o
d'\l-

P. Gremer—T|sserand et
I'équipe projet de la DT 04



Perspective : coloration grammaticale

poueeoir
faweur intngues
olitique cour
POl e noms
othon 5 aimis iecti
otnor i adjectifs
. palitiques tenme
amour P favon ami Verbes
effet . auguste
piBCes figure noms propres
lexicas personnages
name
représentation N utilisation
approche sjm e
Urarhorée tableur
tEn;C(tDE permet
taille
wanations
couleurs
gambette frequgnts
fenétra muofs
. fommules exemple fonction
wéronis o bey CODCCUITENCE
arbre o rappart
nembre e
creation s
arborés coloration Nuage arboré des mots
oCcCUmence:=

algorthme’ titement
nuages COOCCUFrEnces

construetion textométriz

treecloud textomatriquas
it sprae . ol ) :
Tagiciel visualisation
autilz  Gr0ME
nuage
analyse
litt&raine

apparaissant 5 fois ou plus dans
I'article d'Amstutz & Gambette,

JADT 2010, distance Liddell,

fenétre de 20 mots, coloration

personnalisée a partir d'un
étiqguetage TreeTagger



Exploration de corpus avec TreeCloud

* Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des
COFpPLS ‘ Corpus mots fréquents dans I'arbre
textuel | - - Examiner le voisinage de mots
ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :

* Identifier les mots plutét au début ou a la fin
du corpus

 extraire le contexte dans le corpus de certains
mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : mots au début ou a la fin
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Exploration de corpus avec TreeCloud

‘ * Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des
COFpPLS ‘ Corpus mots fréquents dans I'arbre
textuel | - - Examiner le voisinage de mots
ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :

e Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus

 extraire le contexte dans le corpus de certains
mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Nuages arborés des contextes de « étude »

déterminisme

_ propriéte principe
physico  éléments étres pature
chimiques vivants esprit . t
conditions corps physialogiques raisonnemen
: ; expérimental
propriétés animaux 7 2 p
vitales physiques 5k S homme I
science
état .
o effet sciences
procédés - expérimentales
. w7 M observation
investigation  gtde —. vue expérimentation
phénomeénesiq physiologique analyse
cause
lois phénoméne
loi anatomie
générale ik
physiologie
’ &ri tat b _critique
pathologie hypothéses! | adeq; médecine-. méthode
thérapeufique principes “ experimentale
scientifiques : 7
hypothése scientifique
s theorie faits
idées idée
experience

Nuage arboré des 100 mots les plus fréquents dans les contextes (10 mots avant, 10 mots
apres) des mots de la catégorie "étude" dans un corpus de textes scientifiques et
littéraires sur la science (projet AnimalHumanité)



Nuages arborés des contextes de « étude »

déterminisme

: propriété principe
physico  éléments &tres pature
chimiques vivants esprit . t
conditions hysialogiques raisonnemen
oropriétés myr s ¥ seulement .~ expérimental
vitales physiques s, e homme I
science
état )
o effet sclences
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, st - observation
investigation  gtde —. vue expérimentation
phénoménes\/ie physiclogique analyse
cause
lois phénoméne
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générale /. -
physiologie
’ &ri tat b _critique
Qatholc?ie hypotﬁ’g‘éigme” adzl':; médecine-. méthode
thérapeufique _principes experimentale
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idées theorie_ '\
! idée
experience

Nuage arboré des 100 mots les plus fréquents dans les contextes (10 mots avant, 10 mots
apres) des mots de la catégorie "étude" dans un corpus de textes scientifiques et
littéraires sur la science (projet AnimalHumanité)



Nuages arborés des contextes de « médecins »

i Articles
avec agence

raconnuet
el

victimes ;
monl - servier
mediator payeurs
responsables
: .;,,,__,b;_,"!,_,,.l
affaire boucs
emrssares
xavier
bertrand
AIpens
politiques i
responsabilite médecms
laboratoires i
devront Sl
savanies pénéralisies
I ONS justice | (e
Cals
i .':l:-.'. l'l'lll'llb'l*m
sante libéraun
patients complétament

pourralent

ministre

bertrand
matire

payeurs

laboratoire
servier

Articles
___dejournalistes
missaIres
aflaire
prescﬂpteurs
président -
mise
syndicats iaborg;ggﬁg médicaux
onbinue
phm-:mns -
patients M&decins
fgart
responsabliite
question ™*
médicament
mediator
oupE \ prescrit

aulrament

Nuage arboré des 50 mots les plus fréquents des contextes (10 mots avant et 10 mots
apres) du mot médecins dans le sous-corpus des articles sur le Mediator, colorés par le
degré de cooccurrence avec le mot responsabilités (en noir pour les mots les plus
cooccurrents), construit par TreeCloud avec la formule Liddell, et des fenétres glissantes

de 20 mots



Nuages arborés des contextes de « médecins »

i Articles
avec agence

victimes ;
pourronk” servier

raconnuet
ndcations

mediator payeurs
responsables
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affaire boucs
emrssares
xavier
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L] !
politiques x
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I ONS justice | (e
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patients complétament

pourralent

ministre
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matire
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servier

Articles
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aflaire
président -

syndicats laboratoires i
experts médicaux
VISHeUrs

vkl rs

pharmaciens

patients Mmédecins

Fugar¢

mediator

WIpE

prescrit

aulrament

Nuage arboré des 50 mots les plus fréquents des contextes (10 mots avant et 10 mots
apres) du mot médecins dans le sous-corpus des articles sur le Mediator, colorés par le
degré de cooccurrence avec le mot responsabilités (en noir pour les mots les plus
cooccurrents), construit par TreeCloud avec la formule Liddell, et des fenétres glissantes

de 20 mots



Exploration de corpus avec TreeCloud

* Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des

corpus ‘ COrpus mots fréquents dans I'arbre

textuel - - Examiner le voisinage de mots

ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :

e Identifier les mots plutot au début ou a la fin

du corpus

* extraire le voisinage dans le corpus de certains

mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



lllustration sur le corpus Mediator

Comparer les articles d’agences et articles de journalistes

Corpus : 595 articles d’agences contre 1496 articles de journalistes de 2011 évoquant
I’affaire du Mediator dans la presse francaise.

Gambette & Martinez,

Ensemble des Texto! 2013

articles

Sbis
novambra coupa patients

ElSpECtS radink C 2 faim  parsonnes
medicaux
de I'affaire

prescrit  france fribunal

nanterre
pramier

misdelan

Dlaenta procés
groupe Irompeans
pharmaceuligus

peoCidure

minisire

xavier el OURD conséguences

legislatives

Pt
i scandale,

frachon affaire I'('IEd ia IOI"

gtal mis mige
ace

Premirg
responsandie

TSNS f egepa— demanda MSECE nocadures aspects
dossiar
madicameants E _ . T
opstboss édecins juridigues
g T B il

acoiegilance

indemnisation

et législatifs

afssaps
i

laboratoire

médicaurrr'f@nt indemnisation
I produits laboratoires des victimes
sante -
sandairg |atques
publique o

en France



lllustration sur le corpus Mediator

Comparer les articles d’agences et articles de journalistes

Corpus : 595 articles d’agences contre 1496 articles de journalistes de 2011 évoquant
I’affaire du Mediator dans la presse francaise.
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Gambette & Martinez,
Texto!, 2013




lllustration sur le corpus Mediator

Comparer les articles d’agences et articles de journalistes

Corpus : 595 articles d’agences contre 1496 articles de journalistes de 2011 évoquant
I’affaire du Mediator dans la presse francaise.
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Exploration de corpus avec TreeCloud

‘ * Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des
corpus ‘ COrpus mots fréquents dans I'arbre
textuel | - ~__—— -Examinerle voisinage de mots
ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :

e Identifier les mots plutot au début ou a la fin

du corpus

* extraire le voisinage dans le corpus de certains

mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

» Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : comparaison de voisinages dans I’arbre

habitats and
spatial
distribution

Nuage arboré des 100 mots les

plus fréquents dans le « corpus

food, 50 Biodiversa » (projets de
and water recherche avec financement
européen sur la biodiversité),

rganisn période 2004-2007,
L g distance Liddel,
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Méthode : comparaison de voisinages dans I’arbre
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soil, forest and food
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Exploration de corpus avec TreeCloud

‘ * Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des
corpus ‘ COrpus mots fréquents dans I'arbre
textuel | - ~__—— -Examinerle voisinage de mots
ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :

e Identifier les mots plutot au début ou a la fin

du corpus

* extraire le voisinage dans le corpus de certains

mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : comparaison des spécifiques

Amstutz & Gambette,

i . mainz )
herte g camille _
rome MOMEnt 0 ot . martian
etat purir YR trine  trois ~ lacus
BPOUE vinius
remaords Firegouy
Canjurés plautine
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vie . rler
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Lesar ardeur y
augustetyran madame
perte i i lsis=ze
Kl
Ermlie” %r?ﬁna empereur
hignfaits .
venger M=XIme respect othon
pere fs gsprit ey galha nEron
HENErELE ailleurs hryrmien atat cour armaur
: dire ; )
dessein _ armpire woit saufirir
vertu choix Wi
ligu

Nuages arborés des mots spécifiques de Cinna et Othon, dimensionnés et colorés d'apres
leur spécificité calculée dans Lexico3.

Quels moyens au service de la cause politique ?



Méthode : comparaison des spécifiques

Amstutz & Gambette,
JADT 2010

g . mainz )
oet® el t camille i
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o doute 4.z :
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dessein _ souffrir
wertu choi
ligu

Nuages arborés des mots spécifiques de Cinna et Othon, dimensionnés et colorés d'apres
leur spécificité calculée dans Lexico3.

Quels moyens au service de la cause politique ?



Méthode : comparaison des spécifiques

i . mainz )
liberte o) camille _
rorme maorment espoit doute . ! _ martian
Btat pinir yeLx frone  trois jacus
BROUE winius
ternords lredouy
conjurés plautine
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vie ) |
, MO sain bisar
cesgar ardeur 4
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erte :
ermilie Pix aris isse
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dire ; .
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S ~ifr wettu Chony Wit
mots spécifiques de ligu

Cinna et Othon d'apreés Lexico3

Lieu du pouvoir et objet de la Rome (« liberté ») Empire (« trone »)
confrontation entre les personnages

Souverain en place tyran Empereur

Membres du corps politique amis maitres / seigneurs

Moyens au service de la cause politique gloire amour matrimonial (« amour », « hymen »,
« choix »)

Caractérisation de la piece Piece de FONDATION Piece de SUCCESSION DYNASTIQUE



Comparaison avec d’autres visualisations
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Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré réseau de mots
(TreeCloud) (PhraseNet d’IBM ManyEyes)
information globale information locale

projection des mots (Astartex)

information globale



Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré
(TreeCloud)

information globale
structure simple

réseau de mots
(PhraseNet d’IBM ManyEyes)

information locale
structure complexe

projection des mots (Astartex)

information globale
structure complexe



Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré
(TreeCloud)

information globale

structure simple
facile a visualiser

réseau de mots
(PhraseNet d’IBM ManyEyes)

information locale
structure complexe

difficile avisualiser

projection des mots (Astartex)

information globale
structure complexe

facile a visualiser mais chevauchements



Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré réseau de mots

(TreeCloud) (PhraseNet d’IBM ManyEyes)
information globale information locale
structure simple structure complexe
facile a visualiser difficile awvisualiser
moyennement robuste robuste

projection des mots (Astartex)

information globale
structure complexe

facile a visualiser mais chevauchements
robuste



Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré réseau de mots (PhraseNet d’IBM
(TreeCloud) ManyEyes, Tropes)
information globale information locale
structure simple structure complexe
facile a visualiser difficile awvisualiser
moyennement robuste robuste

faible densité d’information forte densité d’information

projection des mots (Astartex,
AFC sur Lexico, TextObserver, etc.)

information globale

structure complexe

facile a visualiser mais chevauchements
robuste

forte densite d’information



rDistahce———
liddell

gmean
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me

ZacOle
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loglikelihood
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e

Déplacement:

R

Implémentations

Logiciel libre TreeCloud (Python/Delphi) + SplitsTree (Java)

=101 %]

. . : . L Treecloud
Ce programme est une interface graphique pour Treecloud, et permet de conztruire le nuage artboré d'un texte. Téléchargez ﬁ'reFEr?aﬁ;ais
Treecloud, ainsi gue son code zource Python, zur hittp:/ Awwe, treecloud.org,  English

Emplacement de Pythaon [télécharger version 2.2 sur weas. pethoh, org)
|E:\F‘ythun25hp}lthun.e:¢e

Emplacement de SplitzTree [télécharger version 4.3 sur v splitztree. org)

II:: “Program FileshSplitsTreehSplitzTree. exe

=Y
@_I

Teute & visualizer :

aaaaa 2004

aaaaa Conversation text types: A multi-dimensional analysis

aaaaa Statistical Analysis of Text in Educational Measurement

a3aaa Ftude de |a stabilté des valeurs propres de IAFC d'un tableau lexical au moyen de procédures de rééchantilonage
aaaaa Text Retrieval with External Information

aaaaa Clustering Algorithms for Noun Phrase Coreference Resaolution

aaaaa Noantificatinn MFf Chedietic Traite: A Statictical Annrnach

Mots du nuage arboré - (= Duwr liste de mats | Tailes des mats : & Liste de tailes | Couleurs des mats : &) Liste de couleurs

.

chronodis
mot ; Icible

Longueurs d'arétes
% unitaires
= réelles

Seéparateur :
Iaaaaa
Antidictionnaire ;
T — IE:‘\Sitea‘\G ambetteLirmm' T reecloudDistribution’Stoplizt) adt, bt @IFran;ais j
" pahoo Maombre de motz du nuage arboré ou nombre minimal d'occurrences powr apparaitre dang le nuage arboré
" bermy I 5
i+ chronalogy :
" dispersion Ligne de commande :
' “Cr\PythonZ8\python.exe” "CGites\Gambettelirmm’ Treecloud Distribution\ Treechouwd. py” stoplist="C:\Sites\Gambettelirmm|\ Treeciowd Distribution’ Stoplist) adt. bd” :I

splitstreepath="C:\Program Files\SplitsTre=\SplitsTres.=xe” unit=1 minnb=5 sepchar=assas distance=hyperlex color=chronclegy "C:\TreeCloud\jadt. bet

e

== Calcule le nuage arboré avec TreeCloud !




Implémentations

Logiciel libre TreeCloud (Python/Delphi) + SplitsTree (Java)
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rCouleurs——
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" bermy

i+ chronalogy
" dizpersion
" chronadis
i mot:lmg
rLongueurs d'ar
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. jadt.bet.hyperlex.colored.nexus - SplitsTreed (version 4.10, built 2 May 2008
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Interface web

TreeCloud : Create! Downloads Gallery Credits FAQ
Nuage Arboré Créer! Téléchargements Gallerie A propos FAQ

This website helps you to generate tree clouds from a text, that is word clouds where the
words are arranged on a tree which reflects their semantic proximity inside the text.

The first tree cloud appeared on Jean Véronis's blog in December 2007, you can now
create your own with this website, or with the TreeCloud software.

Create your own tree cloud online!

Ce site web vous permet de générer des nuages arborés & partir d'un texte, c'est 3 dire
des nuages de mots disposés autour d'un arbre gui indigue leur proximité dans le texte.
Le premier nuage arboré est apparu sur le blog de Jean Véronis en décembre 2007, vous
pouvez maintenant créer les votres avec ce site web, ou avec le logiciel TreeCloud.

Créez vos propres nuages arborés en ligne !

Documents :

If you use TreeCloud or this website, please cite www.treecloud.org or:
Philippe Gambette et Jean Véronis: Visualising a Text with a Tree Cloud, In Locarek-Junge H. and Weihs C., editors,
Classification as o Tool of Research, Proc. of IFC5'03 (11th Conference of the international Federation of Classification

Societies), to appear, 2010 (supplementary material).

Pour des exemples d'utilisation de la visualisation en nuage arboré, vous pouvez lire :

Delphine Amstutz et Philippe Gambette: Utilisation de lo visualisation en nuage arboré pour l'analyse [ittéraire, Proc. of
JADT'10 (10th International Conference on statistical analysis of textual data), a paraitre, 2010 (materiel
supplémentaire).

© 2007-2010 - Jean Véronis, Philippe Gambette, Jean-Charles Bontemps

Interface basée sur le logiciel
libre NuageArboré de Jean-
Charles Bontemps, en C,
CGl/Python, et JavaScript.

http://sourceforge.net/projects/
nuagearbor/

Développements
supplémentaires avec d3.js par
Deepak Srinivas
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Create!

. TreeCloud
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Téléchargements

FAQ

Gallerie A propos FAQ

www.treecloud.org

This website helps you to generate tree cl
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create your own with this website, or with

Create your own tree cloud onlin
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FAQ

TreeCloud N

<= Nuage Arboré - Créer!  Téléchargements Gallerie A propos

Créez vos propres nuages arborés |

Collez votre texte dans le cadre ci-dessous, puis cliguez sur Envoyer | Attention, 'utilisateur suivant verra votre texte
quand il se connectera au site, si vous ne voulez pas faire apparaitre vos textes, installez plutdt TreeCloud sur votre

-

machine.
Texte:

 [Texte extrait de http.//www.adoc-tm.com/2013rapport.pdf]
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Vous pouvez déplacer les étiguettes par cliguer-glisser, I'étiguette reprend sa place d'origine lors d'un nouveau clic.
L'infobulle indigue le nombre d'occurrences du mot.
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Interface web

~ TreeCloud “~  Create! Downloads Gallery Credits FAQ
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<= Nuage Arboré - Créer!  Téléchargements Gallerie A propos FAQ
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The first tree cloud appeared on Jean Ve

create your own with this website, or with
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quand il se connectera au site, si vous ne voulez pas faire apparaitre vos textes, installez plutdt TreeCloud sur votre

machine.
Texte:
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J—— L'infobulle indigue le nombre d'occurrences du mot.
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Interface web

Create! Downloads

. TreeCloud

Nuage Arboré -  Créer!

Téléchargements

Gallery Credits
Gallerie

FAQ

A propos FAQ

This website helps you to generate tree clouds from a text, that is word clouds where the

www.treecloud.org

words are arranged on a tree which reflects their sema
The first tree cloud appeared on Jean Véronis's blo

create your own with this website, or with the TreeClo

Create your own tree cloud online!
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Documents :

If you use TreeCloud or this website, please cite www.1
Philippe Gambette et lean Véronis: Visualising o Tex]
Classification as o Tool of Research, Proc. of IFC5'03 (1)

Societies), to appear, 2010 (supplementary material).

Pour des exemples d'utilisation de la visualisation en nf
Delphine Amstutz et Philippe Gambette: Utilisafion de
JADT'10 (10th International Conference on statist

supplémentaire).
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Temps d'exécution

Limites sur la taille du corpus pour utiliser TreeCloud ?
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des discours de campagne de Barack Obama (>300 000 mots)
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Co-auteurs des travaux en cours :

* Edna Hernandez : méthodologie d’utilisation de TreeCloud pour les analyses exploratoires
* Claude Martineau : intégration de prétraitements Unitex dans TreeCloud

* Nadege Lechevrel, Tita Kyriacopoulou, Claude Martineau : projet AnimalHumanité

» Deepak Srinivas : visualisation avec bibliotheque d3.js
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